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КОМПАРАТИВНИЙ АНАЛІЗ ПРОГРАМНО-АЛГОРИТМІЧНИХ РІШЕНЬ 

ІНТЕЛЕКТУАЛІЗОВАНОГО МОНІТОРИНГУ В РОСЛИННИЦТВІ ВІДКРИТОГО 

ҐРУНТУ: СУЧАСНИЙ СТАН І ПЕРСПЕКТИВИ РОЗВИТКУ 
 
Актуальність дослідження цієї статті обумовлена сьогоденними викликами у сільськогосподарській галузі, які 

потребують вирішення шляхом розробки й упровадження високоефективних цифрових і інформаційних технологій. Основна 
мета полягає в обґрунтуванні перспективних напрямків розвитку цифрових і інтелектуальних технологій прогнозування 
врожаю сільськогосподарських культур на основі детального компаративного аналізу сучасного стану програмно-
алгоритмічних рішень моніторингу параметрів агровиробничих процесів рослинництва відкритого ґрунту. У статті 
представлено результати оглядово-аналітичних досліджень щодо компаративного аналізу й категоріального узагальнення 
сучасних підходів до інтелектуалізованого агромоніторингу під час прогнозування врожаю агрокультур у технологічних умовах 
рослинництва відкритого ґрунту. Здійснено критичний аналіз програмно-алгоритмічних рішень із урахуванням 
використовуваних технологій збору даних й багаторівневої інтелектуальної трансформації даних агромоніторингу. Доведено 
перспективність розробки та використання інформаційно-орієнтованих комбінованих моделей, що забезпечують адаптивність 
до змін агрокліматичних умов. Визначено основні обмеження наявних рішень і сформульовано перспективні напрями їх 
подальшого розвитку для підвищення точності, адаптивності, масштабованості та функціональної інтегрованості до аграрних 
підприємств. 

Ключові слова: програмно-алгоритмічне забезпечення, прогнозування, врожай, агромоніторинг, аналіз. 
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COMPARATIVE ANALYSIS OF SOFTWARE AND ALGORITHMIC SOLUTIONS 

FOR INTELLECTUALISED MONITORING IN OPEN-FIELD CROP PRODUCTION: 

CURRENT STATE AND DEVELOPMENT PROSPECTS 
 
The relevance of this study is driven by current challenges in the agricultural sector, which require effective solutions 

through the development and implementation of advanced digital and information technologies. The main aim of the research is to 
substantiate prospective directions for the development of digital and intelligent technologies for crop yield prediction based on a 
detailed comparative analysis of the current state of software and algorithmic solutions for monitoring parameters of open-field crop 
production processes. The article presents the results of a review and analytical investigation focused on the comparative evaluation 
and categorical generalisation of modern approaches to intelligent agricultural monitoring in the context of yield prediction under 
open-field crop production conditions. A critical analysis of software and algorithmic solutions is carried out, taking into account data 
acquisition technologies and multi-level intelligent transformation of agricultural monitoring data. The study demonstrates the 
potential of developing and applying information-oriented hybrid models that offer adaptability to changing agroclimatic conditions. 
Key limitations of existing approaches have been identified, and prospective directions for their further improvement have been 
substantiated, with a focus on enhancing accuracy, adaptability, scalability, and functional integration into agricultural enterprises. 
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ПОСТАНОВКА ПРОБЛЕМИ У ЗАГАЛЬНОМУ ВИГЛЯДІ  

ТА ЇЇ ЗВ’ЯЗОК ІЗ ВАЖЛИВИМИ НАУКОВИМИ ЧИ ПРАКТИЧНИМИ ЗАВДАННЯМИ 

У теперішній час світова спільнота дедалі гостріше стикається з масштабними проблемами й 

викликами, що істотно дестабілізують агровиробничі системи та ставлять під загрозу стійкість 

сільськогосподарської діяльності. Серед найбільш впливових факторів, що значно й системно впливають на 

ефективність агровиробництва, слід виокремити такі: зміни клімату, прогресуюче виснаження природно-

ресурсного потенціалу, деградація ґрунтів, а також демографічний тиск. 

Результати аналітичних досліджень, оприлюднені провідними профільними міжнародними 

організаціями, підтверджують негативну динаміку в усіх вищезазначених напрямах. Зокрема, відповідно до 

статистичних даних від Національного управління океанічних та атмосферних досліджень США, 
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середньорічна швидкість глобального потепління за останні чотири десятиліття стабільно становить близько 

0,2 °С на десятиліття [1]. У відповідності до даних Світового економічного форуму за 2024 р., щорічний 

приріст обсягів споживання природних ресурсів, включно з біомасою, сягає в середньому 2,3 % упродовж 

останніх 25 років [2]. Згідно даних, оприлюднених ООН у 2022 році, понад 40 % ґрунтів на Землі вже зазнали 

помірної або тяжкої деградації і за реальними прогнозами цей показник може зрости до 90 % до 2050 року 

внаслідок урбанізації, вирубки лісів, інтенсивного застосування агрохімікатів та інше [3]. Паралельно з цим, 

за оцінками демографічних служб, динаміка приросту населення планети зберігається на сталому рівні, за 

останні 30 років щорічне зростання коливалося в межах 0,84–1,57 % [4]. Логічним підсумком цього за даними 

Всесвітньої організації охорони здоров’я станом на 2023 рік приблизно 733 мільйони людей у світі перебували 

в стані хронічного недоїдання [5]. 

У сукупності зазначені чинники й процеси формують негативні прогнози для глобальної 

продовольчої безпеки, а отже, актуалізується науково-прикладна проблема необхідності обґрунтування й 

широкого впровадження ефективних, адаптивних і технологічно-орієнтованих рішень для подолання 

негативних тенденцій і забезпечення сталого розвитку аграрного сектору. Таким чином, аграрна галузь 

потребує постійного інноваційного оновлення технологічного базису задля підвищення показників 

адаптивності й продуктивності виробничих систем. Виходячи з цього особливої значущості набуває науково-

технічна задача точного та достовірного прогнозування врожайності агрокультур з урахуванням 

інтегрального впливу сукупності екологічних, агрокліматичних і техніко-технологічних факторів. Вирішення 

цієї задачі є стратегічно важливим під час забезпечення раціонального середньо- та довгострокового 

планування сільськогосподарської діяльності, мінімізації втрат агропродукції, зниження продовольчих 

ризиків, а також оптимізації використання обмежених природних і технічних ресурсів. Таким чином, основна 

мета цієї статті полягає в обґрунтуванні перспективних напрямків розвитку цифрових і інтелектуальних 

технологій прогнозування врожаю сільськогосподарських культур на основі детального компаративного 

аналізу сучасного стану програмно-алгоритмічних рішень моніторингу параметрів агровиробничих процесів 

рослинництва відкритого ґрунту.  

 

ПІДХОДИ ТА МЕТОДОЛОГІЯ ДОСЛІДЖЕНЬ 

Методологічним базисом досліджень цієї статті є кросдисциплінарний підхід, що ґрунтується на 

загальнонаукових засадах критичного аналізу, формалізації та логічного узагальнення високоефективних 

рішень у галузях інформаційних і цифрових технологій та вимог прикладного їх застосування в умовах 

агровиробництв рослинництва відкритого ґрунту. У цій статті реалізовано компаративний підхід до аналізу 

відомих програмно-алгоритмічних рішень інтелектуалізованого моніторингу, використовуваних у сфері 

польового рослинництва. Під час цього враховано значний спектр параметрів агротехнологічних процесів, 

зокрема кліматичні, ґрунтові, біофізичні та технологічні показники, які є інформативними та 

дестабілізуючими у процесах прогнозування врожайності сільськогосподарських культур. На першому етапі 

здійснено аналіз сучасних моделей і підходів щодо обробки даних агромоніторингу задля прогнозування 

врожаю агрокультур. Наступним етапом був аналіз і систематизація відомих методів і програмно-

алгоритмічних технологій інтелектуалізованого опрацювання даних агромоніторингу. Завершальним етапом 

стало формулювання перспективних напрямків подальших розробок і досліджень щодо підвищення 

ефективності відомих програмно-алгоритмічних рішень прогнозування врожаю. 

 

РЕЗУЛЬТАТИ АНАЛІЗУ СУЧАСНИХ МОДЕЛЕЙ І ПІДХОДІВ ОБРОБКИ ДАНИХ 

АГРОМОНІТОРИНГУ ПІД ЧАС ПРОГНОЗУВАННЯ ВРОЖАЮ АГРОКУЛЬТУР 

Як було зазначено вище, одним із ключових векторів цифрової трансформації сільськогосподарської 

діяльності є формування інтелектуально-орієнтованих підходів до оперативного планування й адаптивного 

виконання агротехнічних процедур упродовж усього виробничого циклу вирощування агрокультур. Таке 

планування стає можливим на практиці завдяки впровадженню програмно-алгоритмічних інструментів, що 

спроможні здійснювати збір та прецизійну обробку агрокліматичних, біофізичних і технологічних даних у 

реальному часі, використовуючи аналітичні моделі предикативного аналізу показників врожайності. 

Варто зазначити, що впродовж останніх років методологічні засади прогнозування врожаю зазнали 

суттєвої еволюції, що в тому числі обумовлено розвитком цифрових технологій, що відображається в переході 

від статичних і емпіричних до адаптивних і динамічних інформаційно-орієнтованих моделей, які базуються 

на алгоритмах машинного навчання та штучного інтелекту. Поєднання сенсорних технологій і 

обчислювальних пристроїв із вбудованим програмним забезпеченням надає можливість подієво-орієнтованої 

аналітики агрокліматичних параметрів. Практична реалізація таких програмно-технічних рішень демонструє 

високу ефективність під час вирішення задач адаптивного керування агротехнологічними процесами, 

забезпечення стабільної врожайності в умовах кліматичної нестабільності, а також у побудовb систем 

автоматизованої підтримки прийняття рішень [6] (див. рис. 1). Аналіз відомих напрацювань дослідницьких 

груп [7, 8], свідчить про існування різних методологічних підходів до створення систем прогнозування, що 

враховують як природу технологій одержання вимірювальних даних, так і специфіку використовуваних 
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обчислювальних алгоритмів і моделей. Відомі принципи та підходи, що набули широкого застосування у 

світовій практиці, узагальнено в табл. 1, яка відображає результати компаративного аналізу їх сфери 

застосування та показників ефективності. 

 
Рис. 1. Графічна інтерпретація ефекту від інтелектуалізації підходів прогнозування врожаю агрокультур 

 

Таблиця 1. 

Результати узагальнення відомих підходів до прогнозування врожаю агрокультур 
Підхід Принципи функціонування Характеристика ефективності 

Біофізичний Базується на фізіологічних засадах росту 
агрокультур та їх взаємодії з навколишнім 

середовищем 

Дозволяє врахувати біофізичні особливості 
агрокультур задля оцінки ефективності їх 

вирощування 

Агрокліматичний Основою є засади багатофакторного 
врахування кліматичних умов, характеристик 

ґрунту та виконуваних агропроцедур 

Дозволяє передбачати вплив ґрунтових і 
кліматичних змін на врожайність культур і 

використовується в процесах планування посівів 

та внесення добрив 

Інформаційно-орієнтований Ґрунтується на використанні різноманітних 
інформаційних технологій збору даних та 

методах їх інтелектуального аналізу  

Дає змогу достовірно аналізувати значні масиви 
просторово-часових даних із обліком 

дестабілізуючих факторів  

 

Додатково варто зазначити, що відомі підходи до прогнозування врожаю агрокультур (див. табл. 1), 

класифікуються відповідно до засад формалізації інформативних і дестабілізуючих факторів, ступеня обліку 

агрокліматичних, біофізичних і технологічних чинників, а також характером обчислювальних алгоритмів. 

Узагальнені результати компаративного аналізу найбільш популярних і ефективних моделей прогнозування 

врожаю агрокультур представлені в табл. 2. 

 

Таблиця 2. 

Результати аналізу відомих моделей прогнозування врожаю сільськогосподарських культур 
Вид моделі Використовувані підходи та технології Посилання 

Емпіричні Функціональний базис становлять алгоритми регресії та аналізу 

просторово-часових результатів спостережень щодо врожайності 
агрокультур та впливних факторів без обліку біологічних показників 

[9, 10] 

Геоінформаційні Функціональною основою є супутникові знімки та результати 

картографування поверхні Землі з обліком кліматичних показників під 

час прогнозування врожаю агрокультур на великих територіях 

[11, 12] 

Механістичні  В основу функціонування покладено закономірності зміни показників 

продуктивності вирощування агрокультур від ґрунтових і 

агрокліматичних даних, агротехнологічних особливостей 

провадження сільськогосподарської діяльності, біологічного 

потенціалу агрокультур та інше 

[13, 14] 

Моделі на основі алгоритмів 

машинного навчання та 
штучного інтелекту 

Функціональну основу являють алгоритми машинного навчання та 

штучного інтелекту, що застосовуються для встановлення 
закономірностей впливу агрокліматичних даних на продуктивність 

вирощування агрокультур  

[15, 16] 

Комбіновані В основу функціонування покладено логіку поєднання декількох 
вищезазначених моделей з метою обліку більшої кількості факторів 

задля підвищення точності прогнозів та адаптації до динаміки 

впливних факторів 

[17, 18] 

 

У результаті проведеного компаративного аналізу та логіко-аналітичного узагальнення існуючих 

підходів і формалізованих моделей прогнозування врожаю агрокультур (див. табл. 1 і 2) встановлено, що на 

сучасному етапі розвитку засобів цифрової трансформації агровиробництв найбільшої масштабності набули 

Продовольча 

безпека

Важливість розробки методів і засобів прогнозування врожаю с/г культур

Екологічна 

стійкість

Економічне 

планування

Сталий розвиток 

агропідприємств

Оперативне і 

достовірне оцінювання 

потенційного рівня 

виробництва та 

запобігання дефіциту 

харчових продуктів

Позитивний вплив на 

торгові відносини та 

формування цін на с/г 

продукцію

Ефективне планування 

використання ресурсів 

та мінімізація втрат 

врожаю

Раціональне 

використання водних 

ресурсів, добрив і 

пестицидів

Оптимізація використання ресурсів на 

основі скорочення витрат на водні 

ресурси та добрива через адаптивне до 

кліматичних факторів, типів і періодів 

вегетації с/г культур внесення

Зменшення ризиків втрати врожаю 

через своєчасне виявлення та запобігання 

дестабілізуючим факторам і процесам 

(посухи, хвороби і шкідники)

Підвищення якості та обсягів 

виробництва завдяки впровадженню 

методів і засобів, що реалізують 

кліматоорієнтовану модель провадження 

с/г діяльності 

Стимулювання досягнення цілей 

сталого розвитку за рахунок зменшення 

негативного впливу на природні 

екосистеми та масштабної модернізації 

програмно-технічної бази с/г підприємств

Актуальність розробки та 

впровадження програмно-

алгоритмічного 

забезпечення трансформації 

даних агромоніторингу в 

реальному часі задля 

прогнозування врожаю с/г 

культур
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технологічні рішення, побудовані на засадах інформаційно-орієнтованої парадигми з використанням 

комбінованих моделей. 

 

РЕЗУЛЬТАТИ АНАЛІЗУ Й СИСТЕМАТИЗАЦІЇ ВІДОМИХ МЕТОДІВ І ПРОГРАМНО-

АЛГОРИТМІЧНИХ ТЕХНОЛОГІЙ ІНТЕЛЕКТУАЛІЗОВАНОГО ОПРАЦЮВАННЯ АГРОДАНИХ 

Шляхом ґрунтовного опрацювання релевантних наукових джерел [19, 20] обґрунтовано доцільність 

реалізації багаторівневої методики опрацювання даних агромоніторингу, що дозволяє забезпечити необхідні 

показники адекватності й об’єктивності аналітичних результатів. Такий підхід потребує інтеграції кількох 

етапів у рамках єдиної апаратно-програмної архітектури: масштабований збір агроданих, первинне 

опрацювання, інтелектуальна аналітика і впровадження механізмів автоматизованої підтримки прийняття 

рішень (див. табл. 3). 

 

Таблиця 3. 

Результати систематизації етапів інтелектуальної трансформації даних агромоніторингу 
Етап Застосовувані технології та базовий функціонал 

Збір даних Бездротові мережі сенсорів, дрони, супутники, цифрові метеостанції, результати лабораторного 

аналізу, веб-сервіси та інше 

Первинна обробка Фільтрація, агрегація, заповнення пропусків у даних, усереднення, форматування, 
балансування, нормалізація та стандартизація 

Інтелектуальний аналіз Факторний аналіз, вилучення інформативних ознак, предикативний аналіз на основі алгоритмів 

машинного навчання та/або штучного інтелекту  

Інтерпретація результатів Графічна візуалізація, автоматизована інтерпретація моделей зі залученням методів 

пояснювального штучного інтелекту 

Автоматизована підтримка рішень Подієво-орієнтоване сповіщення користувачів, забезпечення сумісності із зовнішніми 

сервісами, зокрема на основі генеративного штучного інтелекту  

 

Одним із базових етапів аналітики агромоніторингових даних є вилучення інформативних ознак, що 

націлено на підвищення продуктивності прогнозних моделей на основі алгоритмів машинного навчання. 

Існуючі методи вилучення інформативних ознак в основному поділяються на три групи: вбудовані, обгорткові 

та фільтраційні. Своєю чергою, ці методи можуть бути реалізовані на основі використанням певної кількості 

алгоритмів [21], як показано на рис. 2. Також варто зазначити, що на теперішній час алгоритми машинного 

навчання є значно розвиненими й можуть бути класифіковані за показником наявності міток у навчальних 

масивах даних [22], як показано на рис. 3. Слід підкреслити, що результати прогнозування врожайності 

агрокультур, отримані шляхом застосування програмних засобів на основі алгоритмів машинного навчання 

щодо трансформації ґрунтокліматичних даних, вимагають не лише високої точності, але й обов’язкової 

автоматизованої інтерпретації з метою забезпечення довіри до відповідних моделей. У цьому контексті 

особливого значення набуває використання методів пояснювального штучного інтелекту (див. рис. 4) [23], що 

дозволяють деталізовано розкривати логіку прийняття рішень моделлю, формалізувати залежності між 

вхідними параметрами та прогнозованими результатами врожаю та адаптувати моделі під конкретні сценарії 

використання. 

 
Рис. 2. Класифікація методів і алгоритмів вилучення 

інформативних ознак у агроданих 

 
Рис. 3. Класифікація алгоритмів машинного навчання задля 

аналітики даних агромоніторингу 

Методи та алгоритми вибору інформативних ознак даних 

агромоніторингу

Вбудовані ОбгортковіФільтраційні

Random forest

Decision tree

Ridge regression

LASSO

 Statistical tests

Mutual information

Variance threshold

Information gain

 Forward selection

Backward 

elimination

Recursive feature 

elimination

Genetic algorithms

Доцільні до 

використання під час: 

повністю 

автоматизованого 

відбору ознак; 

інтерпретації підходів до 

відбору ознак

Доцільні до 

використання під час: 

роботи зі значними 

обсягами даних; 

швидкого перебору 

значної кількості ознак

Доцільні до 

використання під час: 

перебору незначної 

кількості ознак; адаптації 

ознак під конкретні 

вимоги моделі

Алгоритми машинного навчання

З учителем Без учителя

Linear regression

Logistic regression

Decision trees

Random forest

Gradient boosting

SVM

KNN

Neural networks

K-means

DBSCAN

Agglomerative 

clustering

Principal component 

analysis

Autoencoders

Hidden Markov 

models

Напівконтрольоване

Graph-based

Self-training

Consistency 

regularization

Hybrid

Підкріплювальне

Q-learning

Deep Q-networks

Policy gradient 

Actor-critic 

Характерні особливості: 

модель навчається на 

вхідних даних із 

використанням міток; 

використовується в 

основному під час 

прогнозування та 

класифікації

Характерні особливості: 

вхідні дані не 

супроводжуються 

мітками; алгоритм 

самостійно встановлює 

закономірності та/або 

аномалії в даних; 

використовується в 

основному під час 

кластеризації

Характерні особливості: 

використовується 

незначна кількість даних 

із мітками та значна без 

міток; поєдуються 

алгоритми з та без 

учителя

Характерні особливості: 

навчання відбувається на 

основі власних рішень 

алгоритму
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Рис. 4. Класифікація існуючих методів пояснювального штучного інтелекту  

 

Отже, результати аналізу й систематизації відомих методів і програмно-алгоритмічних технологій 

інтелектуалізованого опрацювання даних агромоніторингу доводять, що на сьогоднішній день тренд 

цифрової трансформації сільського господарства шляхом створення й упровадження інтелектуалізованих 

програмно-алгоритмічних засобів комплексної аналітики даних агромоніторингу є динамічним і актуальним. 

 

ПЕРСПЕКТИВНІ НАПРЯМКИ ПОДАЛЬШИХ РОЗРОБОК І ДОСЛІДЖЕНЬ ЩОДО ПІДВИЩЕННЯ 

ЕФЕКТИВНОСТІ ПРОГРАМНО-АЛГОРИТМІЧНИХ РІШЕНЬ ПРОГНОЗУВАННЯ ВРОЖАЮ 

У результаті проведених досліджень щодо критичного аналізу й систематизації наукових джерел і 

практичних напрацювань, які відображають сучасний стан розвитку програмно-алгоритмічного забезпечення  

цифровізації й інтелектуалізації агротехнологічних процесів у рослинництві, виявлено актуальну потребу в 

подальшому розвитку й удосконаленні підходів до створення й використання комплексних програмно-

алгоритмічних архітектур інтелектуальних інформаційних систем прогнозування врожаю агрокультур. Ця 

потреба зумовлена рядом обмежень, які залишаються недостатньо проробленими, а саме:  

– спостерігається дефіцит науково обґрунтованих підходів до синтезу комплексних архітектур 

програмно-алгоритмічного забезпечення інтелектуалізованої трансформації агромоніторингових даних, що 

надходять із різнорідних джерел, а також недостатньо формалізованими залишаються етапи міжрівневої 

взаємодії під час багатоетапної обробки – від попереднього статистичного аналізу до інтелектуальної 

аналітики з пояснення результатів прогнозу та автоматизованої генерації рішень у режимі реального часу; 

– існує певна обмеженість у методологічних основах об’єктивного розподілу обчислювального 

навантаження між ієрархічними рівнями інформаційно-вимірювальних систем, особливо в умовах реалізації 

архітектур на основі концепції туманних обрахунків, відомі на сьогоднішній день результати досліджень із 

інтеграції та оптимізації функціонального навантаження в розподілених обчислювальних середовищах 

здебільшого носять фрагментарний характер і потребують поглиблення в контексті аграрної специфіки; 

– переважна більшість відомих прогнозних моделей щодо оцінки врожаю агрокультур синтезовані на 

основі історичних даних, що знижує їх адаптивність до просторово-часової варіативності агрокліматичних 

умов, які спостерігаються на сьогоднішній день, обмежена гнучкість таких моделей спостерігається під час 

врахування мінливості типів ґрунтів, фаз вегетації агрокультур і варіативності технологічних практик. 

Все це доводить необхідність і важливість проведення подальших досліджень із удосконалення 

методів, засобів і моделей побудови програмно-алгоритмічних рішень інтелектуалізованого агромоніторингу 

в контексті підвищення показників адаптивності, масштабованості та релевантності до реальних 

агровиробничих умов. 

 

Методи пояснювального штучного інтелекту (XAI)

За рівнем 

охоплення

Глобальні

Локальні

За підходом до 

пояснення 

результатів

Аналітичні: Decision trees, Logistic regression, 

Linear regression, Attention mechanisms

Апроксимаційні: LIME, SHAP, ELI5

Візуальні: Feature importance, Partial dependence 

plots, Saliency maps

Евристичні: прототипи, асоціативні правила

За типом моделі

Внутрішні

Зовнішні

За типом даних

Табличні

Графічні

Текстові
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ВИСНОВКИ З ДАНОГО ДОСЛІДЖЕННЯ  

І ПЕРСПЕКТИВИ ПОДАЛЬШИХ РОЗВІДОК У ДАНОМУ НАПРЯМІ 

У цій статті вирішено актуальну науково-прикладу задачу обґрунтування перспективних напрямків 

розвитку цифрових і інтелектуальних технологій прогнозування врожаю агрокультур на основі детального 

компаративного аналізу сучасного стану програмно-алгоритмічних рішень моніторингу параметрів 

агровиробничих процесів рослинництва відкритого ґрунту. Основні результати досліджень полягають у 

такому: 

1. Обґрунтовано, що відомі підходи й моделі прогнозування врожаю агрокультур є доволі 

розвиненими та в більшості випадків ґрунтуються на різних фізичних і хіміко-біологічних аспектах 

агровиробничих процесів, а також на широкому спектрі використовуваних технологій збору й обробки даних 

агромоніторингу. Доведено перспективність і доцільність подальших досліджень із розробки програмно-

алгоритмічних засобів інтелектуалізованої трансформації даних агромоніторингу задля прогнозування 

врожаю агрокультур на базі комбінованого підходу із використанням формалізованих моделей оцінки впливу 

кліматичних параметрів на ефективність вирощування з обліком дестабілізуючого впливу факторів різної 

природи.  

2. У результаті проведеного класифікаційного аналізу релевантних інформаційно-орієнтованих 

методів і програмно-алгоритмічних засобів інтелектуальної трансформації агромоніторингових даних 

обґрунтовано доцільність багаторівневої архітектури програмно-алгоритмічного забезпечення, що має 

охоплювати етапи збору, обробки й інтерпретації даних з урахуванням сучасних інфокомунікаційних та 

інтелектуальних технологій. 

3. Проведений компаративний аналіз і категоріальне структурування наявних наукових підходів і 

прикладних розробок у галузі програмно-алгоритмічного забезпечення інтелектуальної обробки 

агромоніторингових даних дозволили локалізувати основні техніко-функціональні обмеження сучасних 

рішень. Це, в свою чергу, дозволило сформували підґрунтя для формулювання перспективних напрямків 

досліджень із розробки та практичного застосування програмно-алгоритмічних рішень інтелектуального 

агромоніторингу. 

 

ВПРОВАДЖЕННЯ І ВИКОРИСТАННЯ ОТРИМАНИХ РЕЗУЛЬТАТІВ 
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забезпечення інтелектуальних технологій для сталого вирощування сільськогосподарських культур у воєнний 

та повоєнний час» (номер держреєстрації 0124U000289). 
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